Människoliknande intelligens vs artificiell intelligens
Det är värt en kort divergens att undersöka exakt vad vi menar med "intelligens" och om vad vi verkligen vill är människoliknande (mänsklig like) intelligens eller bara artificiell intelligens.
[bookmark: _GoBack]Naturligtvis vill vi ha "intelligenta" lösningar som mer korrekt bör märkas som "rationella".  Människoliknande intelligens, beslut som härmar de som görs av människor kombinerar vad som är rationellt blandas med tanken på vad som är genomförbart.  Det är möjligt att föreställa sig beslut som skulle bedömas "intelligenta" men inte "genomförbara" och därför inte "rationella".  Så låt oss hålla i minnet att människoliknande AI, oavsett om de uppnås genom starka eller svaga metoder måste vara "intelligenta", men bara i en människoliknande sätt rationellt och genomförbart.  Detta kan vara besläktad med din självkörande bil beslutar att köra över toppen av bilarna framåt för att undkomma en flaskhals.  Intelligent men inte möjligt.
Det bör inte vara kontroversiellt att säga att vår moderna datavetenskap växte fram ur sammanflödet av statistik och datavetenskap.  Ja vi har nyskapande nya former av algoritmer, men så mycket eller mer av krediten går till Moores lag och den allt snabbare-allt billigare beräkningsresurser som gör data science möjligt.  Även och lika till Hadoop och massivt parallell bearbetning inklusive tidigare otillgängliga datavolymer, typer och hastigheter.
[bookmark: _Hlk29291505]Så den pragmatiska svaga AI lösningar, inte modellerad på hjärnans funktion men "enkla" lösningar som efterliknar samma resultat har blivit alltmer framgångsrika och alltmer beskriva mainstream AI.  Och dessa lösningar har gått från "smala" AI  (Nest termostater och Roomba dammsugare) till  "bred" AI  (bild, text och tal General Purpose plattformar).
Bred AI är idag till stor del definieras av djupinlärning (mestadels convolutional neurala nät) och förstärkning lärande.  Särskilt med djupinlärning, inom loppet av mindre än 24 månader gick vi från kapacitet som var knappt acceptabelt (hur många sätt gjorde vi göra narr av Siri?) till 99% noggrannhet, och nu i en kamp för vars  generaliserade öppen källkod AI plattform  kommer att dominera marknaden.
Djupinlärning
Deep Learning (DL) har gjort stora framsteg under de senaste 24 månaderna så att den dominerar de flesta AI-litteraturen och har enormt stöd från de stora företagen som Google, Microsoft, Facebook och Amazon.  Speciellt med lanseringen av nästan alla denna IP till öppen källkod sedan bara i början av detta år, är detta en teknik mogen för exploatering. 
Med detta menar vi att även kapacitet kommer att fortsätta att utvecklas i både akademi och industri, att plattformarna är just nu tillräckligt industriell styrka för att börja rulla ut denna förmåga över branscher och ner marknaden för mindre användare.
För Dataforskare och nystartade entreprenörer innebär detta början på en guldålder av exploatering.  Detta är inte längre ett forskningsprojekt beroende av R & D budgetar stora aktörer, men en förmåga redo för utbyggnaden.  Storleken på denna möjlighet, både i marknads omfattning och varaktighet i tiden är en öppen fråga, men säkerligen en som kommer att pågå i några år.
 
Förstärkning lärande
Den andra etappen av konstruerade AI pall är förstärkning lärande (RL).  RL är det centrala datavetenskaps verktyget i självkörande bilar, autonoma flygplan och alla typer av processtyrning och optimering (som inkluderar spel som att vinna i schack).  Som en genomförbar verktyg är det inte alls lika långt längs som DL.  Det finns ännu inte någon standard RL plattformar och RL algoritmer är fortfarande alla i stort sett anpassade utvecklingar.  (Den mest kända generaliserade algoritmen i RL är Q-Learning.  Titta också på pybrain).
Med tanke på den avgörande betydelsen av RL applikationer finns det en enorm ansträngning i den akademiska världen och bland några stora företag (och säkerligen några startups också) att kapitalisera på det.  Tänk på att det viktigaste kännetecknet för RL är att det inte kräver träningsdata, märkta eller omärkta.  Den lär sig från sin omgivning som den går längs.  Detta förvandlar verkligen vårt historiska tänkande om Analytics på huvudet eftersom det har antagits hela tiden att förutsägelseanalys bara skulle lära sig genom exempel.

